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Overblik over forlab

MONSTER

DEL 1 Kunstig intelligens styrer dit feed pa sociale medier
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The pocket-sized computer transforming the world



Hvad taenker | (eller ved)

...nar | hgrer ‘'machine learning’?

...nar | hgrer ‘kunstig intelligens’?

Hvad tror | jeres elever teenker?



Find laeringsmarteriale

kortlink.dk/2keg7

Eller sag: “DR skole kunstig intelligens pa sociale medier”
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Tema: Kunstig intelligens pa sociale medier

Kender du det, nar dit feed pa sociale medier rammer plet med
de billeder og videoer, det viser dig? Det kan maske virke som
noget hokus pokus, men i virkeligheden er det et eksempel pa
brug af kunstig intelligens, der teknisk kaldes machine
learning. Det skal | leere meget mere om nu. Undervejs skal | se
explainer-videoer, analysere jeres feed pa sociale medier,
forholde jer kritisk til hvordan algoritmerne pavirker jeres
digitale liv samt lave jeres ferste machine learning-model med
en BBC micro:bit og vaerktajet 'ultra:bit datatraeneren’.

Til lsereren

LLTRABIT UDGKOUNG | 42 14F 5004
Om 'Kunstig intelligens pa de sociale
medier”

ULTRABIT UDSKOLING | 1 MM DN

DEL 1: Kunstig intelligens styrer dit feed pa
sociale medier

ULTRA BT UDSKOLING | 43741, 5D,

DEL 2: Analyser dit feed pa de sociale
medier



Hvad siger videoen om...

Machine learning

Algoritmer

Data



[VIDEO]



Opsamling: Machine learning

Elevovelse: Fokusord

1 GA sammen i grupper. Jeres leerer forteeller jer hvordan.

2 SKRIV de tre fokusord ned pa en seddel (‘'machine learning’, ‘data’ og 'algoritmer’). Al g O rltm e r

3 FORDEL de tre ord i gruppen.

4 FORKLAR med jeres egne ord pa skift i gruppen, hvad de tre fokusord betyder.

Data

SAML OP i klassen:

e Hvad betyder de tre fokusord?

e Hvad styrer hvilket indhold, du ser i dit feed?



Hvad er machine learning? dhes Uil b

Machine Learning

Sprogmodeller

Selvkgrende
biler

Google
Translate

ChatGPT
Tiktok filtre

Malrettede
reklamer



Hvad er machine learning?

if some condition is true then
do some processing
else if some other condition 1s true then
do some different processing
else if some even more bizarre condition is met then
do something else
else
do the default actions

Algoritmer ..

export function updateKNN(featuresData, labelsData, k) @
labelsData !== undefined) _labelsData = labelsData
k !== undefined) _k = k

knn = new KNN(_featuresData, _labelsData, {k:_

return true

1f

f

if (featuresData !== undefined) _featuresData = featuresData
(
f (




Hvad er machine learning?







: ' DEL 3 Manstre | data
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Til lzereren

ULTRABIT UDSKOLING | 20. MAR KL. 08:27
Om 'Kunstig intelligens pa de sociale medier'
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ULTRA:BIT UDSKOLING | 20. MAR KL. 08:28
DEL 1: Kunstig intelligens styrer dit feed pa
sociale medier

ULTRA:BIT UDSKOLING | 20. MAR KL 08:26
DEL 2: Analysér dit feed pa de sociale medier
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DEL 3: Monstre i data DEL 4: Retfaerdighed i data




To nye begreber som vi skal arbejde med

Monstre i data: Machine learning-algoritmer er i stand til at finde mgnstre i data.
Pa de sociale medier bruger den for eksempel de mgnstre, den finder i vores data,
til at komme med forslag til, hvad vi skal se i vores feed.

Machine learning-model: En matematisk model, som en machine
learning-algoritme har bygget ved at finde mgnstre i data. Det er modellen, der
kan lgse opgaver ved at genkende manstre i ny data.



Elevovelse
Find manstre i dit eget data

1. ABN din instagram app

GA ind pa din profil og veelg 'de tre
streger' i gverste hgjre hjgrne.
VALG 'Din aktivitet'.

VALG 'Interaktioner'.

VALG 'Synes godt om’.

BRUG fem minutter pa at danne dig
et overblik over det data, som
Instagram har gemt.

N

R

ELLER: myactivity.google.com/myactivity

SVAR PA:
Hvor mange gange har du cirka 'synes godt om’/liket
et opslag? (over 10, 100, 1000 gange?)

Kan du umiddelbart finde et mgnster i dit data?



DEMO
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Elevavelse med BBC micro:bit: Skjulte mgnstre i data

® 0@ I orsmanseidatalutiat x| v © 00 [ oes Monsteidamluirat x D Elevovelse med BEC microi X | v
€ > C e O % © Gl » O @ (Rebounchtovpdate C & 6% © Gl » O @ (Relaunchioupdate
Det betyder, at programmeren rent faktisk ikke altid ved, hvordan en machine learning- DR.DK DRTV  DRLYD
algoritme lgser en opgave, eller hvorfor den leser opgaven, som den ger. Der kan med
andre ord opsta 'skjulte menstre', som programmeren ikke er herre over, og som i visse EXEN  soe  vaGrG VEDIEBBLGTERET  GITRAEIT  IOWORSHOLIE  SHEPASKOLE Q =

tilfzelde er uenskede.

Den skal | nu iden naeste

ULTRA:BIT UDSKOLING @ ocmo|un

Elevovelse med BBC micro:bit: Elevovelse med BBC
2 | micro:bit: Skjulte

ELEV@VELS i) meanstre i data

| denne elevevelse skal | treene en machine learning-model og
undersgge, hvilke mgnstre jeres model har fundet.

@

(© Stock: gettyimage og Colorbox/ Grafik: Nanna Ernst)

pektivering: Cases

LAES:

I har nu eksperimenteret med vaerktejet 'ultra:bit datatraeneren’ og faet jeres machine
learning-model til at genkende 'stille’, cirkler og ‘firkanter'. Men kunne den? Havde den
samme opfattelse af cirkler og firkanter, eller fandt den andre skjulte monstre?

Spring videoerne over



TRIN 5: Reflektion og evaluering

1 Hvad har fors@get leert jer om machine learning-algoritmer?

2 Hvad har forsgget lzert jer om data?

3 Hvad har forsgget leert jer om mgnstre?



CASES
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CASE 1: Ugnsket indhold pa de sociale medier

Er | stgdt pa ubehageligt eller stadende
indhold pa sociale medier? Hvordan
interagerede | med indholdet?

Machine learning-algoritmer er
programmeret til at foretraekke indhold, der
skaber meget interaktion. Det kan resultere
I, at indhold, som skaber staerke folelser,
bliver spredt hurtigt pa nettet. Hvad kan
ulemperne veere ved det?




CASE 2: En liste med udsatte bagrn

Hvordan ville | have det med, at en
machine learning-model var med til at
bestemme, om | skulle have besag af
en fra kommunen?

Er det en opgave, | mener, en machine
learning-model kan/skal lgse?

Datatilsyn godkender kunstig intelligens til
udpegning af ledige
Jobcentre ma gerne indhente flere personlige data om borgere og ved hjalp af en

algoritme vurdere, hvor lenge en borger vil vaere om at finde et arbejde, vurderer
Datatilsynet i et heringssvar.

fravaer ‘

/ ’ {

socialradgiver

® f@ni® © ©

pozonen skoletandlage

straffeattest

Kommune ville hjelpe udsatte bern - nu
bliver den beskyldt for at gore Danmark til
DDR

Regeringen vil med et initiativ i ghettopakken opspore problemer hos bernefamilier ved hjelp af eget
datadeling. Det er inspireret af en idé i Gladsaxe Kommune, som ifplge kommunens familiechef vil hjelpe
udsatte bern. Men kritikere kalder det totaliteert
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DEL 4 Retfaerd
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Til lzereren

ULTRABIT UDSKOLING | 20. MAR KL. 08:27
Om 'Kunstig intelligens pa de sociale medier'
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DEL 2: Analysér dit feed pa de sociale medier




Ordforklaring

Repraesentativ: Lad os sige, at vi gerne vil undersage, hvad danskerne laver i deres fritid.
Det er ikke muligt at spgrge alle danskere, men man kan udveaelge en stgrre gruppe
danskere, som dermed kan give os et praj om, hvad hele befolkningen laver i deres fritid.
Undersggelsen vil ikke vaere hundrede procent korrekt, men den vil veere repraesentativ.

Reprasentativ data: Nar en machine learning-algoritme skal Igse en opgave, kraever det
en masse data. Men det skal veaere forskellige eksempler pa data, altsa repraesentativt data.
Algoritmen skal praesentereres for mange forskellige data-eksempler pa den opgave, som
computersystemet skal Igse. For algoritmen kender kun de eksempler, vi har vist den, og vil
altid veere begreenset af, hvad vi ikke har vist den.
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Elevavelse med BBC micro:bit: Klassen som et datasast

®  ® B oEL4Retferc x [ Elevavelsemec x | [ Elevovelsemec x | [ DEL3:Monste x | J Undervisnings x | + v ® ® R ooEL4Retferc x [ Elevovelsemec x [ Elevovelsemec x | [ DEL3:Monstre x | [ Undervisnings: x | + v
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Elevovelse med BBC micro:bit: Klassen e
som datasaet EEIZN SKOLE VALGFAG MEDIEBIBLIOTEKET ULTRA:BIT El o =
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Elevovelse med BBC
micro:bit: Klassen som
dataseet

| denne elevgvelse skal | eksperimentere med datasaet, som jeres
machine learning-model skal bruge til at lese en opgave.

(© Stock: gettyimages og Colorbox/ Grafik: Nanna Ernst)

KLIK HER og_kom til elevavelsen.

Perspektivering: Cases




TRIN 1: Tal om karaktertraek

Hvordan kunne i repraesentere leererne i dette lokale?

Bliv enige om tre karaktertraek (kan, alder, hgjde, energiniveau, fritidsinteresser,
skostgrrelse, ynglingssport, harfarve m.m.)



TRIN 5: Reflektion og evaluering

4 Hvorfor kan man ikke bare treene den med endnu mere data?

5 Hvad nu, hvis den skulle virke for alle i byen, i Danmark, i verden?



CASE 1: Selvkgrende biler




CASE 2: Google Photos 'tagger' forkert

19 1000 <UESOEEMR
8:22 PM - 28 Jun 2015




Opsamling

Hvorfor er repraesentation i dataen vigtig i forhold til machine learning? Tag gerne
udgangspunkt i elevegvelsen samt case 1 og 2.

Hvorfor kan vi ikke bare vise machine learning-algoritmen alle data? Eksempelvis
alle typer ansigter?



Ud over DR materialet..



Kan du beskrive en sprogmodel i en saetning?

En sprogmodel er en kunstig intelligensmodel, der er treenet til at forsta og generere tekst

baseret pa statistiske manstre i sprogdata.




Machine Learning: Forudsige naeste tegn

Hvad er naeste ord | denne... ‘ Seetning




Hvordan veelger den naeste ord?

Trekant

Stille

Hvad er naeste ord | denne... ‘ Seetning

Bog

Novelle
Sammenszaetning
Opvaskemaskine
Eller

Satning

Bog

Novelle
Sammensaetning
Opvaskemaskine
Eller

Sandsynlighed



Model
[input] — & — [output]

Hvad er naeste ord i denne — & — bog
er naeste ord i denne bog — & — om
naeste ord i denne bog om — & — fysik
ord i denne bog om fysik — & — 0g

i denne bog om fysik og — & — kemi

denne bog om fysik og kemi — & — ?

Hvad er er naeste ord i denne bog om fysik og kemi?



BUSINESS » TECHNOLOGY
Exclusive: OpenAl Used Kenyan Workers on

Less Than $2 Per Hour to Make ChatGPT Less
Toxic

Hvor kommer dataen fra?

This image was by OpenAl's imag ion software, Dall-E 2. The prompt was: "A seemingly endless view of African workers

at desks in front of computer screens in a printmaking style.” TIME does not typically use Al-generated art to illustrate its stories, but chose
to in this instance in order to draw attention to the power of OpenAl's technology and shed light on the labor that makes it possible.

https://time.com/6247678/openai-chatgpt-kenya-workers/

Social Media 261.4
Hestenettet contemporary | written | forum mixed mixed 228.9
General Discussions | 2019 -2020 written | Twitter mixed mixed 32.0
Parliament Elections | 2019 written | Twitter mixed mixed 0.5




Skjulte manstre

m Har vand sin sterste volumen ved 4°C

Ja, vand har sin sterste volumen (og laveste densitet) ved 4 °C (39,2 °F). Dette faenomen er
unikt for vand og skyldes dets molekylaere struktur. Nar temperaturen falder til under 4 °C,
begynder vandmolekylerne at danne en krystallinsk struktur kaldet is. Dette ger is mindre
teet end veeskevand og far det til at flyde oven pa vand. Denne egenskab har stor betydning
for livet pa Jorden, da det ger det muligt for vand at isolere vandmasser og beskytte det
dybere, varmere vand fra de kolde temperaturer pa overfladen i vintermanederne.

m Har vand sin starste densitet ved 4 ° C?

Ja, vand har sin sterste densitet ved 4 °C (39,2 °F). Nar vandet afkeles til 4 °C, bliver
molekylerne taettest pakket sammen, og dets densitet ages. Ved temperaturer over eller
under 4 °C falder densiteten. Dette faenomen skyldes vandets unikke molekyleere struktur og

dets evne til at danne brintbindinger mellem molekylerne.

(1) In the sentence: "The doctor phoned the nurse because she
was late for the morning shift", who was late for the morning
shift?

(2) The dentist consulted with the dental hygienist because she
was concerned about the patient’s overall dental health.

(3) The defense attorney celebrated with the paralegal because
she had found a critical mistake in the police investigation
that could help their client.



Repraesentativt data

En sprogmodel baseret pa Rigsarkivet, lokalarkiver, museer og
forskningsdatabaser?

Aleectra, gigaword.dk, sprogteknologi.dk - -
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createai.microbit.org/

O micro:bit | machine learning tool

Seps EBWdio

Use fuis ool with the BBC mici B plaggrouns siry

Record data for action "Clap”
Train model Test model Start acton before the countdown finishes
~
Add samplos of tho actons you would e Ak 0 COMEUIDT 0 150 YOr FaNng Fno oun if it coroctly mengnses sach
YOUr MOde! 50 MCONESS (0.9 waving and sarghs 1w tan e macite haning Action. Add more data 10 mpove the
cagpng) mosel 1o smrogrine diforont actionn. mackl

Integration med makecode

... L1 1 1 1 1 | | | | JN100%
EEEER Sl

on ML Stille v start on ML Ryste v start
Recognition point:

show icon show icon sfifs v

Recognition point: 9
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